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INTRODUCCION @)

* OBJETIVO: obtener un perfilado de los diferentes agentes dentro del sector |+D+i

mediante el andlisis y caracterizacién de su actividad y productividad [+D+i.

* Los agentes serdn los investigadores.

* La actividad de 1+D+i que caracterizan la productividad cientifica de cada agente. Se

extraen de tres fuentes:
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“PREPROCESADO Y DESAMBIGUACION o
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.Y Unificar tablas de las diferentes bases de datos => BD Perfiles
* Seleccién agentes bajo estudio
* Integrar desambiguacién entre agentes

* Homogeneizar tablas

* Filtrar las actividades a una determinada tematica (Al)
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* Eliminar usuarios con pocas actividades " Fuentes de datos SCOpUs

e SALIDA = Caso de estudio

* Relaciones agente-actividad: indica para cada agente las
actividades en las que ha participado. e Patentes: V. Gdmez

Relaciones entre las actividades: informa de las relaciones entre las

* Investigador: Vanessa Gémez Verdejo

* Publicaciones:

fes actividades a partir de un modelado de tépicos de los
cdlculo de distancias entre ellos. * Vanessa Gémez
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_“ REPRESENTACION VECTORIAL DE AGENTES

OBJETIVO: obtener una representacion vectorial o latente de los agentes mediante adaptacion de

técnicas de word-embedding y deep learning.

1. Generacién de secuencias de interaccion entre agentes
1. Coautorias de articulos, software, participaciéon conjunta en proyectos de investigacion
2. Citaciones de las mismas referencias (articulos, patentes)
3. ... 0, incluso, por participacion en actividades de investigacién con temdticas similares
2. Entrenar una red neuronal capaz de modelar estas interacciones
3. Usar la representacion vectorial de su capa intermedia como una representacion de los agentes

4. ldentificacion de perfiles: Agentes con representacion vectorial parecida &

:DS vucdm | Universidad Carlos 1li de Madrid
Machine Learning for Data Science 9 u u D)



\-/ \_/ A\ — 4
</
GENERACION DE SECUENCIAS DE AGENTES @
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~/ Similitudes tematicas
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OBTENCION DE AGENT-EMBEDDING @
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VENTAJAS DEL AGENT-EMBEDDING @

* Agent-embedding permite:

* Medir distancias entre agentes
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~/  AGRUPAMIENTO DE AGENTES: PERFILES DE
- INVESTIGACION

S

* OBJETIVO: el objetivo es detectar a los grupos de investigadores
con intereses y productividad similares y asignarlos en grupos =

perfiles de investigacion.

* PERFILADO A PARTIR DEL AGENT-EMBEDDING

* Se trata de agrupar agentes con representaciones similares

* Se han evaluado varios algoritmos (K-means, Louvain, Fastgreedy,
Walktrap ...).
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w/ HERRAMIENTA DE VISUALIZACION .

* OBJETIVO: cualquier usuario, accediendo desde un navegador web,
sea capaz de analizar de manera interactiva los perfiles de
investigacion obtenidos.

* La implementacién de la herramienta se ha hecho en JavaScript para
facilitar su integraciéon en pdginas web, y ha hecho uso de librerias
como D3.js, dc.js y sigma.js

L

* Planificada su integracién en Corpus Viewer (finales 2019)
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