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1. PROPOSITO DEL DOCUMENTO

Este documento proporciona una guia basica de usuario de la plataforma Corpus Viewer (Visor de

corpus) para visualizacién de colecciones documentales, desarrollada dentro del Plan de Tecnologias

del Lenguaje. Permite, mediante el uso de las tecnologias de lenguaje natural y otras técnicas de
inteligencia artificial, analizar grandes volimenes de informacién textual no estructurada (colecciones

de documentos esparioles y extranjeros) e inferir relaciones entre estos textos.

Esta aplicacion sirve de apoyo a los responsables de las politicas publicas, tanto para el disefio y
seguimiento de politicas, como para la gestién de convocatorias de ayudas a partir del tratamiento de

las grandes colecciones de datos no estructurados de las que se dispone.

Corpus Viewer es una herramienta que se encuentra en produccién en distintas entidades del Sector
Publico (SEAD, SEUIDI, FECYT), y habitualmente los usuarios reciben una formacion de varias horas

previas a su acceso a la herramienta. Para los accesos a la instancia (demostrador online) publica no

es prdctico plantear una formacion de dicho tipo, y la herramienta en si no esta disefiada para ser
autoexplicativa en toda su funcionalidad, lo que aconseja que los usuarios dispongan de un minimo de
documentacion para poder interpretar mejor la informaciéon suministrada por la herramienta. Esta

guia se ha escrito con dicho propésito.

2. CORPUS DOCUMENTALES DISPONIBLES

Entendemos por corpus, una coleccién de documentos cuyo contenido estd expresado en lenguaje

natural.

A fecha de 3 de julio de 2019 los siguientes corpus documentales estdn disponibles en la instancia

publica de Corpus Viewer:

® ACL: Es un corpus de publicaciones cientificas en el ambito de la linglistica computacional

(Association of Computational Linguistics).

o CORDIS720: Proyectos de Investigacién financiados por la Unién Europea dentro del Séptimo

Programa Marco y de Horizonte 2020.

e CORDIS720_Al: Contiene una seleccién de proyectos del corpus anterior en los que la

Inteligencia Artificial se encuentra presente, bien porque el proyecto desarrolla técnicas de
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Inteligencia Artificial, o bien porque se utilizan en algin ambito de aplicacién. La seleccién de
los proyectos incluidos en el subcorpus se ha realizado de forma automatica empleando
técnicas de aprendizaje automatico. El uso de estas técnicas permite abordar el etiquetado de
un numero elevado de proyectos evitando el gran coste en tiempo que supondria un
etiquetado manual, pero implica inevitablemente la introduccidn de un determinado margen

de error en cuanto a los proyectos seleccionados.
Préoximamente se irdn publicando en la plataforma los siguientes corpus documentales:
e Ayudas de la National Science Foundation (NSF)
e Ayudas americanas en el ambito de ciencias de la salud (NiH)
e Un corpus de publicaciones cientificas de mayor tamano (basado en Semantic Scholar)

La publicacion de estos y otros corpus se notificara a los usuarios activos, salvo que hayan expresado

su deseo de no recibir ninguna comunicacion.

3. ACCESO A CORPUS VIEWER

El acceso al demostrador online se debe solicitar remitiendo un correo a

plantecnologiaslenguaje@mineco.es con asunto “Acceso Corpus Viewer”.

Una vez se haya tramitado su solicitud, recibird un correo electrénico con su usuario y contrasena,

permitiéndole el acceso al demostrador a través de la siguiente direccién web:

https://cvdemo.plantl.gob.es/CorpusViewer/#/login

Tras identificarse en el sistema es conveniente que cambie la contraseia de acceso proporcionada
inicialmente, para lo que debe acceder a la opcion “Editar Perfil” situada en el menu desplegable de la

parte superior derecha de la ventana.

]
HoLA I, /ENVENIDO AL VISOR DE CORPUS
W Manuales

O Cerrar Sesidn

Figura 1: Edicion de Perfil del Usuario.
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Para cerrar su sesion en Corpus Viewer, acceda nuevamente a dicho menu, a la opcion de “Cerrar

Sesion”.

4. NAVEGACION POR LAS HERRAMIENTAS DE CORPUS VIEWER

Para hacer uso de la propia herramienta debe acceder a la opciéon “Mend” que figura en la pestafia
superior. Una vez que ha seleccionado cualquiera de las opciones disponibles, aparece en dicha

pestana superior la siguiente informacion:

e Un listado de pestanas disponibles, cada una de las cuales proporciona una vista diferente del
corpus documental seleccionado.

e Un menu desplegable en el que puede seleccionar el corpus con el que desea trabajar.

e Un menu desplegable que permite seleccionar un modelo de entre los asociados al corpus
seleccionado.

Mena ~ Vision General Tépicos Doc-Tépicos Correlacion = Corpus: CORDIS j Modelo: CORDIS720_40j

Y Tépicos Estaticos
L BT Opicos)
m Correlacion

m |nferencia
[~

Figura 2: Navegacion por el Menu General. Seleccion de la visualizacion basada en tdpicos.

Algoritmo de perfilado: LDA Num. de perfiles: 39 Fecha: 06/19/2019

5. UNA BREVE INTRODUCCION AL MODELADO DE TOPICOS

La construccidon de modelos de tdpicos se basa en una técnica de aprendizaje automatico denominada
Latent Dirichlet Allocation (LDA). Existen multiples fuentes en Internet que proporcionan informacion
acerca de esta técnica, algunas meramente intuitivas, y otras abordando con mayor detalle

matematico la generacién de tdpicos y documentos. Esta entrada de Quora contiene varias

explicaciones con distinto nivel de complejidad. Por razones de reconocimiento académico queremos

incluir también el paper original de David Blei en el que se propone el algoritmo original.
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A los efectos que nos ocupan, posiblemente resulta suficiente explicar los siguientes dos conceptos

basicos de manera muy simplista:

e En LDA un tépico se puede caracterizar como un conjunto de palabras que suelen aparecer
juntas en muchos documentos. Por ejemplo: las palabras gene, cellular, membrane suelen
co-ocurrir frecuentemente. LDA es capaz de localizar estas coocurrencias sobre la coleccion
completa de documentos, y definir los tdpicos a partir de ellas. Se podria decir que cada

conjunto de palabras representa una posible drea temdtica que es a lo que llamamos tépico.

e En LDA un documento puede estar caracterizado por un Unico tdpico, aunque
frecuentemente es realmente una mezcla de tépicos. Nuevamente, LDA proporciona un
vector para cada documento que indica en qué medida el documento pertenece a cada uno

de los topicos identificados.

Las herramientas que se emplean en Corpus Viewer estan basadas en Latent Dirichlet Allocation, pero
incluyen algunas modificaciones realizadas dentro de los distintos contratos ejecutados en el Plan de
Tecnologias del Lenguaje. El lector interesado puede remitirse a la pagina web del plan para consultar

mas informacion sobre algunos de estos desarrollos:

https://www.plantl.gob.es/inteligencia-competitiva/resultados/desarrollos-SW/Paginas/desarrollos.apx

6. VISUALIZACION DE LOS TOPICOS ASOCIADOS A UN CORPUS DOCUMENTAL

Seleccionando “Ment -> Tépicos estaticos: Topicos”, tenemos acceso a las siguientes pestanas:
o Visidn General: Permite estudiar las tematicas principales del corpus.
® Tdpicos: Permite estudiar las tematicas principales del corpus.
® Doc-Tépicos: Permite analizar las tematicas de documentos concretos.

o Correlaciéon: Permite estudiar las relaciones entre tematicas.

6.1 TOPICOS: PESTANA VISION GENERAL

La primera de las visualizaciones disponibles nos lleva a una ventana en la que se nos muestra
informacién general sobre el corpus documental seleccionado, y sobre cada uno de los tdpicos
identificados para dicho corpus. Se incluye asi mismo una visualizacién gréfica interactiva del modelo.

Segln se va pasando el ratén por los conjuntos, se muestra una etiqueta con las palabras que
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caracterizan cada tépico. Si se hace clic en uno se accede al detalle de dicho tdpico. Volviendo a hacer

clic se vuelve a la vista general.
En la lista Topicos del modelo, se ofrece la siguiente informacién para cada uno de los tépicos:

® Tamaiio relativo del perfil (estimado por el modelo LDA; esta relacionado con la importancia
del tdpico en el corpus, pero no puede inferirse una relacién directa con el nimero de
documentos asociados al topico, ya que hemos visto que los documentos pueden pertenecer

a varios tépicos en distinta medida).
e Un titulo propuesto por un anotador experto de la SEAD (texto en negrita)

e La lista de palabras identificadas como mas relevantes para el tépico en cuestion (debajo del

titulo de cada topico).

La lista de tépicos es de tipo deslizante, por lo que deberemos desplazarnos con el cursor por ella para

visualizar todos los tdpicos.

Informacion general del corpus

VISION GENERAL CORDIS

Filtro:
Tamafio segin: [

Aplicar

PERFIL 0: 5.80%
INNOVATION, BUSINESS AND MARKET

PERFIL 1: 5.61%
GENETICS AND BIOMEDICAL APPLICATIONS

PERFIL 2: 5.16%
ALGORITHMS AND MODELING

PERFIL 3: 4.61%
PLATFORMS, ARCHITECTURE AND SERVICES

PERFIL 4: 4.29%
PHYSICS AND IMAGING

PERFIL 5: 3.80%
BIOCHEMISTRY AND MEDICAL APPLICATIONS

Visualizacion grafica del modelo Lista deslizante de topicos identificados

Figura 3: Vista General de Topicos de Corpus Viewer.

Si hacemos clic sobre cualquiera de los tdpicos (tanto en la visualizacién gréfica como en la lista de

tépicos), la vista cambia para enfatizar el topico seleccionado y se muestra, ademas:

o Una visualizacién gréfica de las palabras mas relevantes del tépico (tanto sobre el grafico

interactivo de bolas, como en la versién histograma)
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e Un listado de los documentos que mejor representan el perfil seleccionado. Haciendo clic

sobre el enlace disponible, podemos acceder al texto asociado al documento.

Haciendo clic nuevamente sobre el grafico de bolas podemos movernos a otro perfil, o regresar a la

visualizacidn del modelo general.

VISION GENERAL CORDIS

Corpus: CORDIS  Nurn. de documentos en el corpus: 44678 Algoritmo de perflado: DA Num, de perfiles: 39 Fecha: 06/19/2018

Filtro:
Tamafiosegin: [

Aplicar

PALABRAS CARACTERISTICAS (RELEVANCLA)

ered method (0.012)

datum (0.008)
simulation (0.007)
madelling (0.005)

technique (0.004)

algorithm (0.003)

prediction |imethodology| prediction (0.003)
methodology (0.003)

apply (0.003)

complex (0.003)

algorithm
= DOCUMENTOS MEJOR CARACTERIZADOS POR ESTE PERFIL
%TOPIC DOC ID TITLE
modelling 100% @)209141 ROBUST ALGORITHMS FOR LEARNING FROM MODERN DATA
b - 3 i
‘ so%  @)20048s LEARNING FROM BIG CODE: PROBABILISTIC MODELS, ANALYSIS

AND SYNTHESIS
9% 197746 COMPOSING LEARNING FOR ARTIFICIAL COGNITIVE SYSTEMS
9B % 98085 MODEL CHECKING AND SYNTHESIS FOR CONCURRENT SOFTWARE

DATA-DRIVEN METHODS FOR MODELLING AND OPTIMIZING THE

o7%  @206ses EMPIRICAL PERFORMANCE OF DEEP NEURAL NETWORKS

Figura 4: Visualizacion detallada de tépico incluyendo su descripcion basada en palabras, y los documentos mds

caracteristicos del tépico seleccionado.
6.2 TOPICOS: PESTANA TOPICOS

Esta segunda pestafia permite una visualizacién del modelo similar a la descrita en el caso anterior, si
bien la seleccidn de tdpicos se realiza mediante un menu desplegable en el que se muestra el titulo de

los tépicos y su importancia relativa en el corpus.
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ANALISIS DETALLADO DE PERFILES

Corpus: CORDIS  Num. de documentos en el corpus: 44678 Algoritmo de perfilado: LDA  Num. de perfiles: 39 Fecha: 06/19/2019

~Menu desplegable para seleccion del perfil

molecule
Perfilaanalizar:  Genetics and Biomedical Applications (5.61 %) j nfo(ein

Penalizacién: Con penalizacion por TF/IDF ce“
target

© Sin penalizacién por TF/IDF

Opcion para enfatizar palabras mas discriminativas
Entropia normalizada (del perfil seleccionado): 0.6547

DOCUMENTOS MEJOR CARACTERIZADOS POR ESTE PERFI PALABRAS CARACTERISTICAS (RELEVANCIA

cell (0.027)
100% protein (0.02)

molecule (0.008)

target (0.007)
pathway (0.006)
complex (0.006)
100 % cellular (0.005)

Documentos mas representativos del perfil seleccionado

Figura 5: Visualizacion de tdpicos en la pestafia “topicos”.

Nuevamente, para el tdpico seleccionado se muestran los documentos mas representativos del

mismo, y el listado de palabras mas relevantes, en formato histograma y bolsa de palabras.

Esta ventana ofrece ademas la posibilidad de enfatizar las palabras mas discriminativas del tépico

(palabras clave) seleccionando la opcion “Con penalizacién por TF/IDF”.

El uso de TF-IDF es habitual en la representacién de documentos empleando bolsas de palabras. En
este caso, utilizamos una extension de este concepto para representar el valor de las palabras en cada

tépico. Siendo:
e TF: Term Frequency: Mide la probabilidad de una palabra en un tépico dado.

o |DF: Inverse Document Frequency: En este contexto, es un factor inverso a la importancia del

término en el conjunto de tdpicos del modelo.

De esta manera, si activamos la opcion “Con penalizacion por TF-IDF”, el sistema re-ponderara el peso
asignado a cada palabra dentro del topico, y se restara peso a aquellas palabras que son comunes a
un mayor numero de tépicos (palabras vacias). Dicho de otro modo, enfatizaremos las palabras mas
discriminativas, en el sentido de que suben de importancia las palabras que Unicamente estan

presentes en el tépico seleccionado.
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Por ultimo, cabe mencionar que la pestaia ofrece informacién sobre la entropia normalizada del
tépico, que da idea de la transversalidad del tépico a lo largo de la coleccion de documentos. Sin
embargo, el cdlculo de entropias normalizadas actualmente implementado ofrece un bajo rango
dinamico, y desde el equipo técnico de la SEAD se estd trabajando en mejorar la calidad de este

indicador.

6.3 TOPICOS: PESTANA DOC-TOPICOS

La pestaiia “Doc-Tépicos” permite realizar una busqueda de documentos por palabras clave. Dicho
buscador tiene la capacidad de “autocompletar”, por lo que al introducir unas palabras se

proporcionaran sugerencias de documentos que las contienen.

Una vez seleccionado el documento que se desea analizar, se ofrece una visualizacién grafica del
contenido tematico del mismo. Recordemos que en Latent Dirichlet Allocation cada documento

gueda caracterizado por su nivel de pertenencia a los topicos del modelo.

ANALISIS DETALLADO DE DOCUMENTOS

Corpus: CORDIS  Num. de documentos en el corpus: 44678  Algoritmo de perfilado: LDA  Num. de perfiles: 39 Fecha: 06/19/2019

OPCIONES

|

Y 69, 2 206298 - Deep learning and Bayesian inference for medical imaging
9, 2,
b% %
%
s,
5

Deep learning and Bayesian inference for medical imaging

0.25/0.30

e
900'8E

Jounee?

Figura 6: Andlisis detallado de documentos basado en las temdticas mds relevantes que lo caracterizan.
A modo de ejemplo, la figura incluida muestra que el documento:

“206298 - Deep learning and Bayesian inference for medical imaging”
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Pertenece en un 56% al tépico caracterizado por las palabras “method, datum, simulation, ...”
(Algorithms and Modeling), en un 38% al topico caracterizado por las palabras “patient, cancer,

treatment, ...” (Cancer and Biomedical Applications), y en menor medida a otros perfiles.

El grafico es interactivo, lo que permite ampliar para visualizar los tépicos de menor importancia para
el documento haciendo clic sobre ellos. Para volver a la vista anterior mas general, basta con hacer

clic en el centro de la corona circular.
6.4 TOPICOS: PESTANA CORRELACION

Por dltimo, la herramienta permite medir el nivel de correlacidn entre tépicos. Para ello, se estima
que la relacién entre dos tépicos es mayor cuando dichos tdpicos tienden a ocurrir de forma conjunta

en los mismos documentos.

Navegando sobre el grafico de la izquierda podremos seleccionar cada uno de los tépicos del modelo,
y los enlaces con otros tdépicos muestra su nivel de concurrencia con otros topicos del modelo. Dado
gue en la figura no se dispone de espacio suficiente para mostrar el titulo completo de los perfiles, se
incluye dicha informacidn en formato textual en la parte derecha de la pestafia. Al posicionarse en la
figura sobre el nombre de una tematica, el titulo completo se mostrara en la informacion textual del
lado derecho de la pagina. Al seleccionar una tematica sobre la figura se muestran sélo las relaciones

con la misma, ocultandose el resto de curvas.

o
chine L Nano 5, OPCIONES
o i
oS! q,
s ® g,
o (5%
z\)‘c 4 Penalizacién: Con penalizacién por TF/IDF
A .
zé'\‘ 0,9 © Sin penalizacién por TF/IDF
&
< > Umbralsobrela m
Z‘} ‘é" correlaci6n:
& 2
S %
£ %
£ )
L) ®
L
z El perfil "Aeronautics and industrial Eng (Al Field Application)” se relaciona con:
s,
E‘ ® Applied Physics (Al Field Application)
B » Robotics and Manufacturing (Al Functional Applications)
— ‘r’_\‘ * Transport (Al Field Application)
o  Modeling and Computation (Al Techniques)
- ® Material Sciences (Al Field Application)
g e Sensors (Al Functional Application)
H
5]
&
&
g
S
oy
£
&

o
e, va\\ét
"""ss e Y fad
Pue sapauap ) 0ds

Figura 7: Visualizacion de la correlacion entre topicos del modelo. Para cada topico se resaltan otros topicos que

concurren frecuentemente con él.
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Adicionalmente, se puede seleccionar la opcion “Con penalizacion por TF/IDF” que ya se ha explicado
en el apartado anterior, asi como, elegir un mayor o menor umbral para la correlacién, de manera que

se visualizardn sélo aquellas relaciones que superen el umbral indicado.

7. ESTUDIO DE RELACIONES ENTRE DOCUMENTOS EN BASE A SUS
TEMATICAS

Como ya se ha comentado, el algoritmo de modelado de tépicos empleado permite representar cada
documento a partir de su nivel de pertenencia a los distintos tépicos. Esta representacion permite
medir “distancias semanticas” entre documentos. Segun dicha distancia, dos documentos son mas
parecidos entre si cuanto mas se parecen sus representaciones basadas en el modelo de tdpicos, es

decir, cuanto mas parecidas son sus tematicas.

Corpus Viewer incorpora herramientas que permiten explotar esta relacién semantica entre
documentos. Seleccionando la opcion “Menu -> Tdpicos estaticos: Correlacion” accedemos a dos

pestanas que explotan esta informacion:
e Documentos: Herramienta de busqueda de documentos por similitud semdntica.

e Alarmas: Herramienta de busqueda de pares de documentos con muy alta similitud

semantica.

7.1 CORRELACION: PESTANA DOCUMENTOS

La primera de las pestafias disponibles ofrece un buscador de documentos que permite seleccionar un
documento concreto. Una vez seleccionado, se ofrece un listado de hasta 20 documentos que

guardan una relaciéon semantica alta con el documento seleccionado.

Para cada uno de los documentos listados, haciendo clic sobre los distintos iconos que aparecen a su

derecha, podemos acceder a:
® consultar sus metadatos, incluido el titulo y el texto completo de cada documento.

e exportar a excel el listado completo de documentos.
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RELACIONES ENTRE DOCUMENTQOS

Corpus: CORDIS-IA  Num. de documentos en el corpus: 5999 Algoritmo de perfilado: LDA Num. de perfiles: 150 Fecha: 06/18/2019

206298 - Deep learning and Bayesian inference for medical imaging Listado inicial
Documentos relacionados con [206298] - Deep learning and Bayesian inference for medical imagingi

1. [102777] - Advanced Kernel-Methods for Medical Imaging (73.296%) [5 i)
2.[99966] - Discrete blOimaging perCeption for Longitudinal Organ modElling and computEr-aided diagnosiS (70.623%) [F]
3.[212064] - Next Generation Machine Intelligence for Medical Image Representation and Analysis (68.558%) [5] @
4. [111479] - Statistically Efficient Structured Prediction for Computer Vision and Medical Imaging (67.652%) [5]
5. [195350] - Intelligent Automated System for detecting Diagnostically Challenging Breast Cancers (64.827%) [5
6. [206988] - Data-Driven Methods for Modelling and Optimizing the Empirical Performance of Deep Neural Networks (62.109%) :
7.[196773] - Integrated and Detailed Image Understanding (61.581%) 5}
8.[92412] - Semi-supervised Structured Output Learning from Partially Labeled Data (61.354%) [F]
9. [204493] - Exploiting low dimensional models in sensing, computation and signal processing (61.145%) [5]
10. [192413] - Rich, Structured and Efficient Learning of Big Bayesian Models (59.763%) [5] @
11.[102216] - Statistical machine learning for complex biological data (59.686%) [5]
12. [108304] - Visual Learning and Inference in Joint Scene Models (58.996%) 5]

Figura 8: Listado de documentos semdnticamente parecidos al documento seleccionado por el usuario.

Finalmente, cabe mencionar que el listado permite la navegacién iterativa por documentos: si
pinchamos sobre el titulo de los documentos en la lista de documentos similares, seleccionaremos
dicho documento y la herramienta actualizard la lista de documentos similares con los

correspondientes al nuevo documento seleccionado.
Para regresar al listado completo, basta con pulsar sobre el botdn “Listado inicial”.
7.2 CORRELACION: PESTANA ALARMAS

Esta herramienta permite buscar pares de documentos con muy alta similitud semantica. Dicha
similitud puede emplearse para buscar duplicados, o documentos que han sido remitidos multiples

veces para evaluacion.

Hay que insistir en que la herramienta proporcionada no estd basada en busqueda de similitud textual
(como hacen herramientas tipo turnitin, etc), sino similitud semantica. Dos documentos pueden ser
muy similares entre si siempre que combinen las mismas tematicas en proporciones similares. Por
este motivo, esta herramienta de busqueda es muy robusta frente a la presencia de sindnimos,
reescrituras de textos, etc., ya que, aunque cambie el texto la representacién del documento en el

modelo de tépicos permanece relativamente estable en estos casos.
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ALARMAS

Corpus: CORDIS-1A Num. de documentos en el corpus: 5399 Algoritmo de perfilado: LDA Num. de perfiles: 150 Fecha: 06/18/2019

CORDIS-IA

A continuacién se muestra un listado de pares de documentos para los cuales se ha determinado que puede haber una equivalencia casi completa o tratarse de un plagio. Seleccione una pareja del listado para ver la informacién de
ambos documentos.

Percentil inferior 50 Percentil superior 100 Limite de resultados 20 Centrado en afio Filtro Modelo Cargar

Alarmas encontradas H Tipo Alarmas Tépicos <]

Figura 9: Opciones para la busqueda de “Alarmas” basada en similitud semdntica entre documentos.

La herramienta permite determinar el nivel de similitud exigido para la deteccién de alarmas
(percentil inferior y superior), o exigir que uno de los dos documentos seleccionados pertenezca a un
afo concreto (campo centrado en aﬁo)l. Una vez hemos establecido los ajustes deseados,
pulsaremos el botén “cargar” y la herramienta cargard los pares de documentos similares en el menu

desplegable “Alarmas encontradas”.

A modo de ejemplo, si seleccionamos el corpus CORDIS-IA y utilizamos los parametros por defecto, la
primera alarma encontrada (con una similitud del 94%) proporciona la vista de la siguiente figura.

Podemos comprobar que se trata de dos proyectos solicitados en los afios 2009 y 2013, y que

fundamentalmente son continuacion el uno del otro.

Alarmas encontradas, 108647 - 91270 (94.736%) ﬂ
Generar informe | Comparar paneles

Identificador 108647
Titulo Infrastructure for the European Network for Earth System modelling - Phase 2
Info Programa marco: FP7 - ID: 108647 - Afio: 2013 - Pais coordinador: FR - Paises participantes:

SE;UKES; DK;DE;ZA;FR;NL;NO;RO;IT - Coordinador: CENTRE NATIONAL DE LA RECHERCHE SCIENTIFIQUE CNRS
Fecha final: 2017-03-31700:00:00Z - Fecha inicio: 2013-04-01T00:00:00Z - ecMaxContribution: 7999941.5 - Titulo:
Infrastructure for the European Network for Earth System modelling - Phase 2 - Referencia: 312979 - Coste total
1.1175386E7 - Estado: ONG - Topicos: INFRA-2012-1.1.15.

Ver metadatos

Ver fichero original

Ver fichero memoria
Texto

Tipo Alarmas Tépicos

Identificador 91270
Titulo InfraStructure for the European Network for Earth System Modelling
Info Programa marco: FP7 - ID: 91270 - Afo: 2009 - Pais coordinador: FR - Paises participantes:
SE;UK;EL;DE;FR;NL;FI;RO;IT;ES - Coordinador: CENTRE NATIONAL DE LA RECHERCHE SCIENTIFIQUE CNRS - Fecha
final: 2013-02-28T00:00:00Z - Fecha inicio: 2009-03-01T00:00:00Z - ecMaxContribution: 7591850.5 - Titulo:
InfraStructure for the European Network for Earth System Modelling - Referencia: 228203 - Coste total:
1.0666284E7 - Estado: ONG - Topicos: INFRA-2008-1.1.2

Ver metadatos

Ver fichero original

Ver fichero memoria
Texto

IS-ENES2 is the second phase project of the distributed e-infrastructure of madels, model data and metadata of
the European Network for Earth System Modelling (ENES). This network gathers together the European
modelling community working on understanding and predicting climate variability and change. ENES organizes
and supports European contributions to international experiments used in assessments of the
Intergovernmental Panel on Climate Change. This activity provides the predictions on which EU mitigation and
adaptation policies are built.

IS-ENES2 further integrates the European climate modelling community, stimulates common developments of
software for models and their enviranments, fosters the execution and exploitation of high-end simulations and
supports the dissemination of model results to the climate research and impact communities. IS-ENES2
implements the ENES strategy published in 2012 by: extending its services on data from global to regional
climate models, supporting metadata developments based on the FP7 METAFOR project, easing access to
climate projections for studies on climate impact and preparing common high-resalution modeling experiments
for the large European computing facilities. IS-ENES2 also underpins the community's efforts to prepare for the
challenge of future exascale architectures.

1S-ENES2 combines expertise in climate modelling, computational science, data management and climate
impacts. The central point of entry to IS-ENES2 services, the ENES Portal, integrates information on the European
climate models and provides access to models and software environments needed to run and exploit model
simulations, as well as to simulation data, metadata and processing utilities. Joint research activities improve the
efficient use of high-performance computers and enhance services on models and data. Networking activities

1S-ENES will develop a Virtual Earth System Madelling Resource Centre (V.E.R.C.), integrating the European Earth
system models (ESMs) and their hardware, software, and data environments. The overarching goal of this
e-infrastructure is to further integrate the European climate modelling community, to help the definition of a
common future strategy, to ease the development of full ESMs, to foster the execution and exploitation of high-
end simulations, and to support the dissemination of model results and the interaction with the climate change
impact community. The V.E.R.C. encompasses models, the tools to prepare, evaluate, run, store and exploit
model simulations, the access to model resuits and to the European high-performance computing ecosystem -
in particular the EU large infrastructures DEISA2 and PRACE. The V.E.R.C. developed by IS-ENES is based on
generic ICT, Grid technology and subject-specific simulation codes and software environments.

The European Network for Earth System Modelling (ENES) leads IS-ENES. This network gathers the European
climate and Earth system modelling community working on understanding and prediction of future climate
change. This cammunity is strongly involved in the assessments of the Intergovernmental Panel on Climate
Change and provides the predictions on which EU mitigation and adaptation policies are elaborated

|S-ENES combines expertise in Earth system modelling, in computational science, and in studies of climate
change impacts. IS-ENES will provide a service on models and model results both to modelling groups and to the
users of model results, especially the impact community. Joint research activities will improve the efficient use of
high-performance computers, model evaluation tool sets, access to model results, and prototype climate

increase the cohesion of the European ESM community and advance a coordinated European Network for Earthy services for the impact community. Networking activities will increase the cohesion of the European ESM y

Figura 10: Desplegable con las “Alarmas” encontradas por la aplicacion, y vista paralela de dos documentos

identificados como muy similares (semdnticamente).

1 En ocasiones resulta interesante disminuir el valor de percentil superior a un valor inferior al 100% o centrar el andlisis en un
afio concreto. Esto puede ser importante especialmente en aquellos casos en los que los documentos han estado sujetos a un
proceso de OCR (este es el caso del corpus ACL), ya que en determinados casos puede haber documentos temdticamente
idénticos por estar asociados a la presencia de caracteres ruidosos que proceden de un funcionamiento defectuoso del
reconocimiento de caracteres.
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Si pinchamos en la opcidn “comparar paneles”, podemos observar como la similitud textual de ambos
proyectos es relativamente baja, aunque se haya detectado una similitud semantica alta. En lo
referente a similitud textual, las oraciones marcadas en rojo (verde) aparecen Unicamente en el texto
del documento del panel izquierdo (derecho), mientras que el texto en blanco es el que aparece
simultdneamente en ambos documentos. Este ejemplo ilustra claramente la diferencia existente
entre esta herramienta basada en similitud semantica frente a otras herramientas basadas en

similitud textual.

Generar informe | (Comparar paneles

IS-ENESZis the o projact of the distributed e-infrastructure of models, model data and metadata-of will develop a Virtual Earth System Modelling Resource Centre (V.E.R.C.), integrating the European Network for Earth
Ssystem Mmodelling (ENES). This network gathers together the European modelling community working on understandings (ESMs) and their hardware, software, and predicting climate variability and change. ENES organvizes and
supperts European contributions to-international-experiments used in-assessments of t. The Intergovernmental Panel on Climate Change. This activity providesarching goal of the predictions on-which EU-mitigation-and adaptation
policies-are built¥

1S-ENES2e-infrastructure is to further integrates the European climate modelling community, stimulates common developmentsto help the definition of software for models anda common future strategy, to ease their environ
development of full ESMs, to fosters the execution and exploitation of high-end simulations, and to supports the dissemination of model results and the interaction with the climate research-andge impact communities. IS-ENES2
implementsy. The V.E.R.C. encompasses models, the ENES strategy published in 2012 by: extending its services on data from globaltools to prepare, evaluate, run, store and exploit model simulations, the access to model results and
to regional-climate models, supporting-metadatathe European high-performance computing ecosystem - in particular the EU large infrastructures DEISA2 and PRACE. The V.E.R.C. developmented by IS-ENES is based on the-FPZ
METAFOR progeneric ICT, Grid technology and subject, easing access to-climate projections-specific simulation codes and software environments. §

Blanco: Comtin Rojo: Panel izquierdo Verde: Panel derecho

Figura 11: Panel de comparacion textual entre pares de documentos con alta similitud semdntica.

8. DOCUMENTOS SIMILARES A UN TEXTO ARBITRARIO

Todas las funcionalidades descritas en la seccion anterior permiten explotar similitudes semdanticas,
pero su uso esta restringido a aquellos documentos que pertenecen a las colecciones de documentos
cargadas en Corpus Viewer. En ocasiones puede ser interesante buscar similitudes con otros textos
nuevos proporcionados por el usuario. Esto es posible seleccionando la opcion “Ment -> Tépicos

estaticos: Inferencia” en el menu principal de Corpus Viewer.

INFERENCIA CORDIS

Corpus: CORDIS Num. de documentos en el corpus: 44678 Algoritmo de perfilado: LDA  Num. de perfiles: 150 Fecha: 06/19/2019

En esta vista, podré introducir un texto para inferir a qué otros documentos del modelo se parece. Seleccione un perfilado en el desplegable, introduzca el texto y pulse en el botén para cbtener los documentos més parecidos

Percentil inferior 50 Percentil superior 100 Limite de resultados 20 Método de busqueda Built-in LDA m Cargar

Texto

N

Figura 12: Pestafia para inferencia temdtica sobre un texto libre proporcionado por el usuario, y busqueda de

documentos con una temdtica similar indexados en Corpus Viewer.
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La herramienta de Inferencia se basa en los siguientes pasos:

1. El texto proporcionado se preprocesa utilizando las mismas herramientas que se emplearon

para el preprocesamiento de los documentos del corpus activo.

2. Eltexto proporcionado se “proyecta” sobre el modelo de tépicos asociado al corpus activo. De
esta manera, obtenemos una representacion basada en tdpicos similar a la disponible para

todos los documentos del corpus cargado en Corpus Viewer.

3. Se calcula la similitud semantica entre el texto proporcionado y cada uno de los documentos

del corpus seleccionado, y se muestran al usuario los documentos mas similares.

Cabe mencionar que esta herramienta requiere la ejecucién de ciertos calculos en los servidores de
Corpus Viewer, por lo que el tiempo de respuesta puede ser de algunos segundos (mayor cuanto

mayor es el nimero de documentos en el corpus seleccionado).

También es necesario resaltar que la representacion semantica del texto tendrd mayor calidad cuanto
mayor sea la longitud del texto proporcionado. Por ello podemos esperar resultados de mayor calidad

cuanto mas extenso sea el texto empleado para la consulta.

9. BUSCADOR

Seleccionando “Menu -> Buscador” se accede a la ultima de las opciones actualmente activas en
Corpus Viewer, que consiste en una herramienta basada en Solr y Banana. Dicha herramienta ofrece
la funcionalidad de una herramienta tipo BI, si bien, integra los metadatos disponibles con la

representaciéon basada en tépicos de los documentos.

Actualmente el buscador se encuentra en fase de desarrollo, por lo que no se incorpora toda la
informacion que estara disponible en la versidn final, y es de esperar cambios en los paneles que

finalmente se incorporen en cada corpus.

Aun no estando el desarrollo finalizado, se ha optado por dejar activa dicha pestaiia en la instancia
abierta de Corpus Viewer, para que los usuarios puedan obtener una primera impresiéon del tipo de

funcionalidad que se proporcionara una vez el desarrollo esté concluido.

Puede consultar la versién de demostracion con datos de CORDIS para Inteligencia Artificial

desarrollada sobre Javascript.

Manual Basico de Uso de la Instancia publica de Corpus Viewer Pagina 16


http://www.tsc.uc3m.es/~jarenas/IA/IA_BI.html

Plan TL

El funcionamiento del buscador que se incorporara en Corpus Viewer sera similar al del demostrador
proporcionado, e incluirda toda la potencia de busqueda y agrupamiento proporcionado por la

tecnologia de indexado proporcionada por Solr.
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